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一、生成式人工智能介入计算机课堂的影响

（一） 工具功能：由辅助检索转向参与代码开发

传统数字工具的功能大多限于资料查询、程序运行与语法纠
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摘      要  ： � 生成式人工智能已进入高校计算机课程的需求分析、程序设计等环节，在提高任务完成效率的同时，也削弱了最终成

果与学生实际能力之间的对应关系。本文从项目制教学出发，分析生成式人工智能的影响，指出当前教学中存在任务

外包、生成结果同质化、学生素养差异以及评价规则滞后等问题。在此基础上，提出设计分层项目任务，建立“独

立—协同—验证—迁移”教学流程，构建多源互证的过程证据链，并通过多元评价和分级治理明确工具使用边界。
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Abstract  :  � Generative artificial intelligence (Generative AI) has been applied to multiple links of university computer 

courses including requirement analysis and program design. While improving the efficiency of task 

completion, it weakens the correspondence between students' final project achievements and their 

practical professional abilities. Starting from the perspective of project-based teaching, this paper 

analyzes the impact of generative AI on computer teaching, and points out prominent problems in 

current teaching practice, such as task outsourcing, homogenization of generated results, differentiated 

student literacy levels, and lagging evaluation rules. On this basis, this paper proposes to design 

hierarchical project tasks, establish a teaching process of "independence-collaboration-verification-

transfer", construct a multi-source cross-verified process evidence chain, and clarify the usage 

boundaries of AI tools through diversified evaluation and hierarchical governance. The research 

provides practical references for the innovative reform and standardized development of computer 

project-based teaching in the AI era.
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错。生成式人工智能已能参与代码的生成、解释与重构，并提供

多种实现方案、测试方法和反例 [4-5]。在这一条件下，程序运行成

功不足以说明学生已掌握相关知识，问题界定、方案选择和结果

检验仍须由学生独立完成。

引言

生成式人工智能在高校课堂中的应用推进较快，与之配套的课程制度尚未同步跟上。相关调查显示，大学生已在课程学习和科研训

练中使用这类工具，用途多集中于文本生成与信息检索 [1]。在计算机专业课程中，此类工具还可直接生成代码、测试用例和调试建议，

学生提交的项目成品由此难以充分反映其实际学习过程。

项目制教学考查的不只是作品质量，还包括学生在需求分析、方案设计、程序开发与测试改进等环节中的表现。生成式人工智能改

变了教学所依托的工具与活动方式，也影响到课堂中的角色分工 [2-3]。基于上述变化，计算机项目课程有必要对教学目标、任务安排与

评价方式作相应调整。
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（二）教学目标：由语法训练转向问题分析

语法结构和模板代码可以快速生成，课程目标不宜再局限于

语句记忆与模块组合，而应转向问题表述、条件分析、方案比较

与质量判断。学生需将模糊需求转化为可执行、可测试的任务，

说明算法选择的理由，并判断生成结果的适用条件。在提示语撰

写方面，任务背景、输入输出、功能范围和评价要求一般均需明

确交代 [6]。与此相应，手工推演、基础编码与错误分析仍是必要的

教学内容 [7]。若缺少这类训练，学生难以识别模型输出中的错误与

局限。

（三）教学关系：由师生互动转向师生机协作

生成式人工智能可承担例题变式、局部提示、代码说明和初

步反馈等工作，教师则更多投入任务设计、概念讲解、过程指导

与结果审核。学生除完成项目外，还需自行提出问题、筛选证

据、核查结果，并对所作选择给出解释。活动理论认为，工具的

改变会引起活动规则、成员关系和任务分工的变化 [2]；高意识生

成式学习同样强调自主学习、过程监控与思维活动之间的联系 [3]。

据此，生成式人工智能的使用应借助教学流程和作业规范加以

引导。

（四） 评价内容：由成果考核转向过程考查

项目考核以往主要依据程序功能、操作界面和项目报告，在

生成式人工智能介入后，这类依据已难以辨明学生的实际贡献。

评价内容应适当纳入需求分析、方案形成、版本修改、程序测试

和现场说明等过程材料，以维护学生在学习中的主体地位 [8]。计

算机项目评价既要考查成果能否运行，也要判断开发过程能否说

明、所得结论能否复核、相关责任能否落实。

二、当前教学实践中的主要矛盾

（一） 任务外包与认知过程弱化

项目边界清晰、解题路径单一的题目，学生往往直接输入模

型即可取得可运行代码，需求分解、算法推演与调试定位等环节

随之被绕过。模型给出的解释表述流畅，学生容易将“读懂”误

认作“掌握”。为此，课程需借助开放性约束、阶段检查和现场迁

移任务，考查学生的实际理解水平。

（二）生成同质化与判断能力弱化

提示语相近，生成的程序结构往往雷同。直接采用首轮输

出，既使项目成果趋于同质，也可能将同一错误一并复制。模型

回答表述完整，其中却可能出现不存在的接口、虚构的技术说明

或不安全的实现。已有研究指出，大型语言模型应用于教育场景

存在偏差、事实错误、脆弱性与过度依赖等风险 [9]。课堂教学的着

力点因而应由“接受答案”转向“比较并验证答案”。

（三）学生素养差异与使用条件不均

学生对生成式人工智能的认识程度与使用能力存在差异，工

具费用、设备配置和网络条件同样制约其实际使用。已有调查显

示，年级和专业背景与学生的使用行为存在一定关联，多数学生

期望学校给予相应指导 [1]。课程可统一提供必要的工具条件与操

作培训，并为使用受限的学生安排不依赖模型的替代任务。提示

设计、信息核验、内容引用、隐私保护与安全规范亦应进入教学

内容。

（四）评价规范与责任界定不足

多数课程尚未明确生成式人工智能的使用范围与披露方式，

未申明使用等情况因此时有出现。教师若仅凭检测工具判定学术

诚信，评价结论也可能出现偏差。工具使用还牵涉代码版权、个

人信息、企业数据和开源许可等问题 [10]。据此，课程应结合教学

目标确立工具使用规则，并要求学生对提交成果的真实性、规范

性与可靠性承担责任。

三、高校计算机项目制教学的重构路径

（一） 以真实问题构建分层项目任务链

项目任务的重心宜由功能实现移向约束条件下的方案设计与

论证。学生先分析用户需求、应用场景、输入输出与功能边界，

继而处理性能、安全性和可维护性要求；随后依据故障日志、异

常数据或需求变更定位问题并修改程序；最后借助场景转换考查

迁移能力。各类任务可分别规定生成式人工智能的使用范围，约

束排序与方案取舍仍须由学生完成。项目设计还应兼顾真实业

务、数据伦理 [11]。

（二） 建立“独立—协同—验证—迁移”教学流程

关键任务开始之前，学生独立完成功能模型、伪代码或测试

清单；进入协同环节后，再借助生成式人工智能优化方案、分析

错误或生成局部代码，并以单元测试、静态分析和同伴评审检验

生成内容；最后调整数据规模、接口约束或业务规则，考查知识

迁移。教学过程中，学生调整提示、判断错误与选择方案的依据

值得重点关注。

（三） 建立多源互证的过程证据链

过程评价所选证据应与教学目标相对应。需求说明和初始方

案反映问题分析，版本记录和测试报告呈现开发过程，关键提示

及输出摘录说明人机分工，评审意见与反思记录体现判断的变

化。学生须注明所用工具、使用环节、采纳内容和修改理由。教

师宜依据各类材料之间的相互印证判断学生贡献，不以提示次数

或对话长度衡量其理解程度。

（四） 构建面向能力的多元评价体系

项目成绩可由问题定义与约束分析（25%）、技术正确性与测

试质量（25%）、架构与代码质量（20%）、解释反思与迁移能力

（20%）、协作规范与责任使用（10%）五项构成，权重可依课程

目标调整。各项指标均需给出明确且可观察的评价依据，如以边

界测试检验技术正确性，以反思材料说明模型建议、个人判断与

验证证据之间的关系。开放项目采用作品评审与现场答辩，基础

知识保留限时无工具测验，使两类证据相互校验 [12]。

（五） 完善教师支持与分级治理

课程可按教学目标区分三类使用情境：基础概念与核心算法

限制使用，以考查独立能力；代码解释、方案比较和程序调试有

条件使用，并留存过程证据；综合项目开放使用，重点评价结果

验证、系统整合与责任判断。数据边界同样需要明确，个人身份



Copyright © This work is licensed under a Creative Commons Attribution-NonCommercial 4.0 International License | 045

信息、未公开数据、企业源代码和访问密钥不得输入公共模型，

引用开源代码须核查许可证。

四、结语

生成式人工智能降低了代码与项目文档的获取难度，学生的
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问题分析、结果验证和责任意识却仍需依托具体学习活动方能养

成。计算机项目制教学改革因此不宜止于引入智能助教或自动批

改工具，更应着眼于项目实施过程的调整。设置分层任务，采用

“独立—协同—验证—迁移”的教学流程，并将多种过程材料纳

入评价，可以加强对需求分析、方案选择、错误修正与知识迁移

的考查。
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